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¢ Qué es la Inteligencia Artificial Generativa?

Inteligencia Artificial Generativa Inteligencia Artificial Tradicional
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Inteligencia Artificial Generativa
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Al
Beneficios y Desafios de la IA Generativa

A Precision y veracidad de los contenidos.

a Riesgo de alucinaciones y respuestas falsas.

g Desinformacion y deepfakes.

4 Aceleracion de procesos creativos y de produccién.
»
é-l) Reduccion de costes y tiempos.

4+° y 5 .
e Contenidos y productos personalizados.

*

Q Mejora de la experiencia del usuario. a Proteccion de datos personales.

. @1 Nuevas posibilidades creativas. @ Derechos de autor y propiedad intelectual.

) Descubrimiento de ideas y prototipos. g Impacto en el mercado laboral.

@ Recursos accesibles para personas con discapacidad. m Amplificacion de sesgos.

|@; Asistentes virtuales y copilotos. @ Justicia y no discriminacion.
s A




Limitaciones y Riesgos de Seguridad de la |A Generativa

Riesgos de Seguridad

<>

Prompt Injection
y manipulacién de instrucciones.

Patrones estadisticos,
no comprension real del mundo.

Fallas en verificacidn | Filtracion de informacidn sensible.
y conocimiento reciente. _

Instrucciones ambiguas Phishing y generacion de contenido engafioso.

y datos de mala calidad.

25

Falta de supervision humana.



Retos Eticos y Competencias Clave

- de la Inteligencia Artificial Generativa -

Retos Eticos de la 1A Generativa

Sesgos *—= Formular instrucciones y detectar errores
Riesgo de perpetuar sesgos “'Q
g- Desinformacion Veriﬁcar fuentes fiables
2 Deepfakes y contenido falso

Propiedad Intelectual ag. Comprender sesgos y riesgos

Debates sobre autoria y derechos

&

Competencias Clave para el Futuro

©

-®
Tl
E‘?ﬁ Disefiar flujos con humano en el circuito
Privacidad y Seguridad Ca
Proteccion de datos sensibles EI
rf"5=. Integrar la IA con criterio pedagégico y legal
n Consumo de Energia Ak

Alto coste energético




Inteligencia Artificial Generativa:
Tendencias & Regulacién

(] __m Multimodalidad Nativa EU Al Act
qu & Texto, imagen, audio y video integrados. Enfoque basado en riesgo.

IA Basada en Agentes Despliegue Progresivo

Aplicacion plena en 2026.

EI Modelos Mas Eficientes = Gestion del Riesgo
» Mayor rendimiento y menor coste. 5:_ Evaluacion y supervision.
Modelos Pequerios y On-Device - : :
9 y - Procedencia y Transparencia
IA en dispositivos locales, baja latencia. = :
Trazabilidad y estandares.

g Contenido Verificable
al v Metadatos y procedencia del contenido.

Chips Especializados
Hardware optimizado para IA. 5= -

Planificacion y ejecucion de flujos complejos.
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HISTORIA DE LA INTELIGENCIA
ARTIFICIAL GENERATIVA



Origenes de la

Inteligencia Artificial Q‘%

7 Décadas de 1950 - 1960: Grandes Expectativas ~
Alan Turing ) Conferencia ‘ Aparicion de ELIZA
y el Test de Turing_ ' =p de Dartmouth =  Primer chatbot
' I| John McCarthy l
|

-

|
Aprendizaje Automatico
y Mas Datos

ol
_ ikt
- Sl Sl

‘ i | Redes Neuronales Algoritmos | Mejora del Hardware
!_ — Profundas Avanzados —




Historia de la Inteligencia Artificial Generativa moderna

2017 2018 2021 2022 2023 2024 2025 2026

Transformers | OpenAllanza = OpenAllanza | OpenAllanza | Modelos | Modelos = DeepSeeky | Agentes &

“Attention Is GPT | DALL'E | ChatGPT | Multimodales A Abiertos ' Razonamiento | Ecosistemas
All You Need” | | | | - Integrados




MODELOS GENERATIVOS DE LA
INTELIGENCIA ARTIFICIAL
GENERATIVA



Redes Generativas Adversarias (GANs)

Introducidas por lan Goodfellow en 2014, consisten en dos redes neuronales: el generador y
el discriminador, que compiten entre si para mejorar la calidad de las muestras generadas.

Ruido aleatorio

AR —_— Discriminador

//’ ®_oe -

- ' , @) rea

Generador

.. -oo.n
.'l l. . “

El discriminador evalua si
los datos son reales o generados.

Conjunto de
entrenamiento

Fueron especialmente importantes en generacion de imagenes y

= transferencia de estilo, aunque hoy conviven con otros enfoques mas
robustos.




Modelos de Difusion

Introducidos en 2015, estos modelos se basan en las cadenas de Markov y transforman datos

estructurados en ruido y luego aprenden a revertir ese proceso para generar nuevo contenido.

® 2 fases:

e Fase Forward /
(Difaision)
Los datos originales
se corrompen
afiadiendo ruido en
multiples pasos.

X, X X X
® Fase Backward \ ) . ! . . ‘ e ! o
Los datos originales se corrompen afiadiendo ruido en multiples pasos.

Fase Forward (Difusion) >

(Reversion)

® El modelo aprende
a eliminar el ruido
para reconstruir una
muestra coherente.

Han sido
fundamentales en
el auge reciente de la
generacion de imagenes < Fase Backward (Reversién)
y también avanzan en
audio, vidéo y 3D.

Denoising UNet




Probabilidades

Iransformers e
| Softmax |
1
Fueron introducidos en el articulo “Attention Is All You Need” en 2017, | tinear

y utilizan mecanismos de atencién para procesar y generar secuencias
con gran calidad mediante:

Codificador

1
= Multi-Hgad
L Codificador: Procesa la entrada Descodificador > AlEenlicH
o # \ . ([ 3: N T]
: 1
y genera una representacion. L,. TR : Feedorm
- Attenti e ;
E e’l s Forward
= - Add & Norm | T
Descodificador: Toma la representacién :
A Feed D dificad
del codificador y genera la salida. Forward SE Ot ICACON]
i -l: Multi—'Head
Input ~~ 1,J —1- Attention
Embeddlng_] 3
Son la base de gran parte de los LLM actuales y de muchos L T * [(Add &Nom
modelos multimodales. =X — @ |® o ;:FEEd :
Entrada 1 or\;;ar
Positional Output M
Encoding Embedding
Tokens de Entrada Tokens de Salida

(desplazados)



{g‘;ﬁg Modelos Autorregresivos =)

Generan contenido token a token, prediciendo el R
siguiente elemento segiin el contexto anterior.

I Token 1 |—>[ Token 2 |—> Token 3 ——> .

Token 4 GokjLS] > | Token 6
@’; Eficaces en: éh] Texto E Codigo /['B Tareas conversacionales)

----------------------- (— Suelen pasar por varias fases:

i ' Adaptacion a | Seguir instrucciones
teoad s + tareas concretas ’ ymejorar seguridad

|IIIIII




MODELOS MULTIMODALES DE IA GENERATIVA

Son modelos de Inteligencia Artificial Generativa que pueden recibir y combinar
texto, imdgenes, audio, video o documentos.

M B Texto B Imagenes § Audio Video Documentos [ES
%

Permiten casos de uso mas naturales: por ejemplo

Resumir un audio

Generar un video a partir de notas

Preguntar sobre una imagen

Son una de las grandes tendencias actuales porque acercan

la Inteligencia Artificial a (a forma en que las personas trabajan realmente.



MODELOS MIXTURE OF EXPERTS (MokE)

Son modelos de Inteligencia Artificial Generativa que en lugar de activar todo el modelo

en cada paso, activan solo parte de sus componentes internos. —

Modelo completo activado |EEEEEEEEE O ------ MokE: Parte de los componentes activados

Todo el modelo activado Solo partes activadas, seglin necesidad.
en cada paso :

Z\(a)
7 B

’ Escalar el tamafio === ¥ Reducir el coste de inferencia

Se han vuelto frecuentes en modelos avanzados recientes, tanto cerrados como



CONCEPTOS CLAVE DE LA
INTELIGENCIA ARTIFICIAL
GENERATIVA



¢Que son los Tokens?

Ejemplo:

“En un lugar de la Mancha, de cuyo nombre
no quiero acordarme, no ha mucho tiempo
que vivia un hidalgo de los de lanza en
astillero...”

Son las unidades basicas que los
modelos procesan, como palabras, 153
subpalabras o simbolos. 559

Por ejemplo, una palabra larga puede
dividirse en varios tokens segun
el modelo.

En un lugar de la Mancha, de cuyo
nombre no quiero acordarme, no ha mucho

tiempo que vivia un hidalgo de los de
~ El coste de muchos modelos ~
L ©

" en la nube suele depender del
numero de tokens procesados y generados.

lanza en astillero,



¢Qué son los embeddings?

Son una representacion matematica que convierte datos complejos en vectores, capturando
similitudes y relaciones en un espacio multidimensional.
Permiten comparar significado, no solo coincidencias exactas de palabras.

Usos de los embeddings Representacion vectorial de palabras
&Bﬁsqueda semantica o d2 d3 d4 A
2 hombre 082 123 -045 0.56

. ~ Recomendacion

hombre

mujer

mujer 0.79 | 118 | -0.50 | 0.61

rey

D

N
ificacio - 1.05 098 0.67 0.88 ei
m Clasificacién E rey reina

- ™

reina 1.07 | 1.02 | 6.75 | 0.85 >

p— N
—'@—v =
|

Palabras con significados similares tienen embeddings cercanos en el espacio multidimensional.

¢-9 :
'a‘ Agrupamiento

Il
V

Un texto también puede representarse como un embedding.

Textos con significado parecido tendran embeddings cercanos en el espacio vectorial.



Entendiendo el Contexto en |A Generativa

¢Qué es el Contexto? — Limite de Tokens — Seleccionary Estructurar

. Ventana de Contexto

Texto Previo

»—4 Instrucciones | E
«—| Espeificas i i

Documentos  Conversaciones  Bases de
Datos Relevantes Largos Extensas Conocimmento
| Amplias

] L , M S - [ ]
Guia la generacion de Procesa informacion en Clave para una mejor calidad
respuestas una sola interaccién

> Mas contexto # Mejor calidad f/

o Elegir la informacion relevante

o Organizar de forma clara




¢ QUE Es un BUEN PROMPT? Q

CONTEXTO COMO QUIEN ACTUAR  PUBLICO OBJETIVO TONO Y ESTILO

Situacion o tema En qué rol debe responder A quién va dirigido Forma y estilo de la respuesta
ACCION A REALIZAR FORMATO DE SALIDA LONGITUD EJEMPLOS v RESTRICCIONES
EFE
4
Tarea a realizar Tipo de salida deseada Extension de la respuesta Guias y limites

 ESPECIFICA. DETALLA. GUIA.



RAG (Retrieval-Augmented Generation)

Modelo Hibrido que Combina Recuperacion y Generacion

1. Recuperacion de Informacion Modelo Generativo 2. Generacion de Respuesta
e Busqueda en Documentos ‘ e Informacion Actualizada
« Bases de Datos Busca Datos | Combina e Datos Privados
_ - Relevantes - Informacion
o Webs Autorizadas —} _ f -} e Conocimiento Especifico

Genera Respuesta

L~

Menos Alucinaciones Informacion Segura E&Adﬂptado a la Organizacion




Fine-Tuning y Personalizacion

El fine-tuning adapta un modelo a un dominio, tarea o estilo concretos.

No siempre es la primera opcién: muchas veces basta con personalizacion.

La personalizacion actual combina:

Modelo Adaptado Instrucciones del Recuperacion de Contexto Herramientas

Sistema (RAG) Externas



Uso de Herramientas con IA Generativa

Los modelos actuales ya no solo generan texto: también pueden usar herramientas:

EQ Q @ [

Consultar la Web Ejecutar Codigo  Buscar en Archivos  Llamar a APls Rellenar Formularios

Amplia la Utilidad Practlca _.pero introduce Retos de
v Seguridad | . | Permisos @razabilidad

JIES



Agentes

Sistemas que pueden ejecutar acciones y resolver tareas

Descomponer Tareas en Pasos

En la prdctica:

" E g Flujos Orquestados
e ea—

Consultar Recursos Revisar S iién 1

r n n
Recursos Externos Resultados 1 upervision Humana
Externos

Funcion mejor como flujos orquestados y supervisados que como autonomia completa
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